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- Chart of the Week

THE EXTRAORDINARY SIZE OF AMAZON IN ONE CHART
Amazon is bigger than most brick and mortar retailers put together
Market value as of December 30, 2016

$355.9B
$297.8B
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Here is how the value of these companies
has changed over the last 10 years:

company MARKETVALUE MARKETVALUE % CHANGE
sears $27.8B $1.1B v 96%
JCPenney $18.1B $2.6B W 86%
NORDSTROM $12.4B $8.3B W 33%
KOHLS $24.28B $8.8B W 64%
*MACYS $24.28 $11.08B W 55%
@ $28.48 $13.28 W 54%
©TARGET $51.38 $40.6B wW21%
Walmart >/ $214.0B $21248 v 1%
amazon $17.5B $355.9B M 1,934%

visualcapitalist.com
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Présentation de Pentaho dans I'’ecosystéme Hitachi Vantara

Roadmap Pentaho V8.1

Les 3 Challenges du Machine Learning
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HITACHI

Data Analytics : A Single Flow ™™™

Data Engineering Data Prep Analytic

. . o Lifecycle Provenance Dynamic Data — g
Administration B s Pipeline Monitoring Automatisatopn



Nos points clefs FTTACH,

Data Engineering Datar RPreparation Aralyiics
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Analyses
embarqueées

Gouvernance:
Data & Datamart As A Service



Architecture type
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Analyses intégrées aux applications métier
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Les 3 challenges du machine learning
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Simplifier la preparation des données Inspire the Next

Exemple de flux de donnée Pentaho O code

GUI . MapReduice Input . . . . . . . . : i i . . . . . . . MapReduge Output .

Easy

Split Fields Calculate Date Values Extract Area Codes Stream lookup Filter rows Replace Mulls Add Call Count Concat Fields

Code équivalent

acie ciass ToxemizerMapper private veid parseSkipFile(String fileNeme) {
xzends Mappez<Cbiscs, Texr, Teas, IntWritable( ery 4

fis = new DufferedReader(new FileReades (fileName));
String pactern = nulls

=nam CounversEaun § while ((pattern = fis.readLine()) = null) {

HemainiegAa () ¢

patternsToSkip.add(pactesn) ;

IntHzizable(il:

) eaten (ioEmcepricn iom) (
System.mTr.pTAnNCin ("CAUGNT ERCEPLion while PATmAng the cached file o
+ SETINGUS113.sTringiryEXceprion (10e)):

Java/
Code

oSksp = new Basmsecescrings ()} y

WB1ic veid map (Object key, Text valus, Context context
) throws IOEsception, InterruptedEscepcion {

R shros poeesEion. Value.GOSTIAng() | value.TOSTIing().ToLoweTCase()s
for (string pattern | pacternsToskip)
line = line.replaceAll (pattern, ")

1 -5
© cins <owes [omesp eigE

Equivalent

(1ine):

Countes counter = Gontext.gecCounter (CountersEnum.class.geciame (),
CounteraEnum. INPUT_WORDS . coSczing ())+
countes.increment (1)

14
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Metadata Injection

= Approche “template” centralisée

— Reduction des colts de développement
— Centralisation des regles metier

— Rationalisation de la maintenance

Transformation template

Data

Source
x100

————————————

Pass metadata in at run time
to generate jobs on the fly

HITACHI
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1. Productivité

2. Technologie
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Technologies (langages)

— Python
— Scala
— Java

— Weka
— H20

HITACHI
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Pentaho Data Intégration
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[8] View | Design

(3£ Agile BI Demo for FS £

Steps |

Crll0ef X068 2 s

3 Input

3 Output

[ Streaming
3 Transform
[ Utility

3 Flow

[ Scripting

[ Pentaho Server
[ Lookup

3 Joins

[ Data Warehouse
[ Validation
[0 Statistics

[ Data Mining
[ Big Data

[ Agile

[ Cryptography
[ palo

[ Open ERP

[ Job

3 Mapping

[ Bulk loading
3 Inline

[ Experimental
[ Deprecated
[ History

R Y N Y

18

Group Sales by Year Sort rows CPython Secrjpt Executor

Transformation Logic.
P

il
Chart with predictions Select values Createrfprecast

Time series including prediction output ‘J

Table output

Text file output
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1. Productivité

2. Technologie

3. Orchestration



Pentaho Machine Intelligence HITACHI
Orchestration et Gestion des Modeles Inspire the Next

« Acceés au machine-learning pour les non-

spécialistes
DeplgyBest . e, . .
Performing Model * Plus de productivité pour les data scientistes
&8, « Préparation de la donnée sans code
e » Algorithmes pré-packagés

} Machine Learning

wommereang @ Choix du langage utilisé (Python, R, Spark
MLLIB, Weka)

A

Prepare Data Engineer Features Train, Build &
Test Models

* Orchestration du machine learning en
production : Capacité a Monitorer,
Evaluer, Comparer et Mettre a jour les
modeles, afin d’accélérer leur déploiement et
d’obtenir de meilleurs résultats

20



Générer les modeles HITACHI
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¥ [ Data Mining
2%, Arff Output
2\ Knowledge Flow
\ PMI Decision Tree Classifier

2\ PMI Decision Tree Regressor e T >

A\ PMI Flow Executor Joi and blend data rom different

A PMI Forecasting @' S E

J\ PMI Gradient Boosted Trees ot -cusfroerbliog  iput-custonr tansactiningut - ransactraud soport

A PMI Linear Regression
A\ PMI Logistic Regression

A\ PMI Naive Bayes @? s S
% PMI Naive Bayes Multinomial input - customer 2 lookup - customer lookup - transaction_details

A PMI Naive Bayes incremental
A PMI Random Forest Classifier
A PMI Random Forest Regressor v e St
A PMI Scoring

A PMI Support Vector Classifier
A PMI Support Vector Regressor Text file output

J\ Weka Forecasting

A\ Weka Scoring Qscution Results i o

Execution History [ Logging ;= Step Metrics | Performance Graph [ Metrics @ Preview data
OFirstrows  Lastrows  Off

Scheme name Scheme options i ified i ¥ corv Percent inco Mean 2 ive squa NTPrate NFPrate NPrecision NRecall NF-measure NMCC Y.
Scikitl ifier -batch 100 - ig _split 66% se... o 33468 532 98.43529 1.56471 0.042 0.11583 10.91204 26.44463 34000 0.95908 0.99123 0.03534 0.9877 0.99123 0.98946 0.95911 0.8
Jag -C0.25-M2 percentage_split 66% se... o 32997 1003 97.05 295 004529  0.15826  11.7673 36.13158 34000 0.92258 0.98385 0.06772 0.97652 0.98385 0.98017 0.92267 08
MLiibNaiveBayes  -model-type bernoulli -spark-op... percentage_split 66% se... 0 28616 5384 84.16471 15.83529 0.24368  0.33727 63.31448 77.00022 34000 0.53785 0.95059 0.47029 0.85267 0.95059 0.89897 0.55526 0 5
FilteredClassifier  -F “wekafilters.MultiFilter -F \"w... percentage_split 66% se... 0 28147 5853 82.78529 17.21471 0.26511 0.3596 68.88182 8209865 34000 0.50804 0.93111 0.46779 0.85073 0.93111 0.8891 0.51853
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Monitorer la performance des modeles

ScikitLearnClassifier J48 MLIibNaiveBayes
Scheme name

HITACHI

Inspire the Next

FilteredClassifier

© Hitachi Vantara Corporation 2018. All Rights Reserved



Challenger les modeles aen,
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Roadmap

Disponible

No Code

Coding

Decision Tree Classifier — Weka, Python, Spark & R
Decision Tree Regressor — Weka, Python, Spark & R
Gradient Boosted Trees — Weka, Python, Spark & R
Linear Regression — Weka, Python, Spark & R
Logistic Regression — Weka, Python, Spark & R
Naive Bayes — Weka, Python, Spark & R

Naive Bayes Multinomial — Weka, Python & Spark
Random Forest Classifier — Weka, Python, Spark & R
Random Forest Regressor — Weka, Python & Spark
Support Vector Classifier — Weka, Python, Spark & R
Support Vector Regressor — Weka, Python, & R
Naive Bayes Incremental — Weka

R

Python
Spark MLLIB
Scala / Java

Drag and Drop data-science

Weka

HITACHI

Inspire the Next

No Code

+ Algorithmes non supervisés
+ Deep learning

* Réseaux de neurones
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Roadmap 8.1
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Nouvelles fonctionnalités de la 8.1 ol e

Cloud and
Ecosystem
Connectivity

Big Data
Processing

Analytics and
Insights

Governance and
Administration

26 © Hitachi Vantara Corporation 2018. All Rights Reserved
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Des questions ?
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Cas d’usage

HITACHI
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Des métiers transformés par I'loT el e

Business Requirements loT Analytics Business Outcomes
Analyse Analyse de la
GATEHP"_I_AR télématique consommation Reduction des codts
Marine Asset Management énergétique
. Gains de plusieurs
@ Hitachi Rail Europe Vendre Maintenance millions sur la
un service prédictive

maintenance

Sortir de la Maintenance Optimisation du
' s taux d’utilisation de
PENSKE maintenance orédictive
préventive la flotte
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Monitorer, Evaluer et Comparer les modeles

Challenge #1

La precision d’'un modéle se
degrade avec le temps.
Mettre a jour ou changer de
modele sont des operations
lourdes.

Métriques d’évaluation pour les
algorithmes de régressions et de
classification.

v Root Mean squared error,
AUROC

v'  Coefficient de correlation, Mean
Absolute Error

HITACHI

Inspire the Next

Maximiser la précision
des modeles en
production

Suivre la précision des modéles
Visualisation de la performance
des modéles

Challenger les nouveaux modéles
Versus ceux en production

Fonctionalités

L'explorateur de modeles
affiche les métriques
Un fichier synthétisant les

scores est généré

v Fonctionnalités
inclues dans le data
pipeline.

© Hitachi Vantara Corporation 2018. All Rights Reserved
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(Re)génération des modeles

Challenge #2

Il n’existe pas de solution end
to end pour mettre en
production facilement le ML

v' 15 algorithmes pré-packagés
v Interface de paramétrage propre
a chaque algorithme

v R, Python, Weka, MLlIib

Mise en production
rapide des modeles

Fonctionnalités

v' Personnalisation de la
préparation des données
v' Sampling des data
v' Choix des
« features »
v Vectorisation des

HITACHI

Inspire the Next

+ Paramétrage sans code des
modéles

» Personnaliser les derniéres étapes
de la data-prep
Prevention de la surperformance
des modéles.

Nombreux Modes
d’évaluations —
v" Holdout Strategy
v' K-fold Cross Validation
Strategy
Prequential Strategy

© Hitachi Vantara Corporation 2018. All Rights Reserved
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Deployer les modeles Inspire the Next
Challenge #3 _ Collaborer, Scaler et Plateforme collaborative proposant
Mangue de collaboration, de appliquer de la des fonctionnalité pour tous les

scalabilit¢ et de gouvernance gouvernance ala mi§e en acteurs de la chaine de données.
priegtictionidesiadeles Plateforme dédiée aux entreprises

Fonctionnalités

v' Data lineage (data provenance) v' Plateforme d’intégration
v' Data Sources v' Scalable

v Model Features v" Distribuée
v Parameters & Coefficients v" Respectueuse de Sécurité et
des ACL des données

34 © Hitachi Vantara Corporation 2018. All Rights Reserved



